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Валовой региональный продукт: анализ детерминант для России  
с использованием моделей машинного обучения1

Аннотация. Пространственное неравенство субъектов Российской Федерации остается одной из ключевых 
проблем национальной экономики, что обусловливает постоянный научный интерес к детерминантам ва-
лового регионального продукта (ВРП). Несмотря на обширный массив исследований, традиционные эко-
нометрические методы оказываются неспособны полноценно выявить сложные нелинейные взаимосвязи, 
временны́е лаги и синергетические эффекты между факторами роста. Цель данного исследования — выяв-
ление и комплексный анализ ключевых детерминант ВРП на душу населения в российских регионах с при-
менением передовых методов машинного обучения для преодоления ограничений классических подходов. 
Эмпирическая база включает панельные данные по 85 субъектам РФ за 2013–2023 гг. Для прогнозиро-
вания ВРП были отобраны 10 исходных показателей, сгруппированных в тематические блоки: трудовые 
ресурсы, инвестиции и производственный потенциал. Критически важным этапом стало создание произво-
дных признаков (лаги и скользящие средние), а также дамми-переменных по регионам и годам. Для постро-
ения прогнозной модели был применен ансамбль алгоритмов машинного обучения, из которых наивыс-
шее качество (R² = 0,7345) показал алгоритм Light Gradient Boosting Machine. Интерпретация результатов 
осуществлялась методами SHAP-анализа и расчета эластичностей. Результаты выявили абсолютное доми-
нирование показателей доходов населения, особенно их лагированных значений и скользящих средних, 
что подтверждает гипотезу о кумулятивном и инерционном характере роста. Вторым по значимости факто-
ром стали прямые иностранные инвестиции, также проявляющие эффект с временны́м лагом. Анализ под-
твердил все три гипотезы: преобладающее влияние лагов, важность синергии (наиболее сильная — между 
доходами и зарплатой) и повышенная объяснительная способность модели с производными признаками. 
Полученные результаты имеют практическую ценность для органов регионального управления, формируя 
четкую повестку: приоритет политики устойчивого роста доходов населения и стратегическое управление 
инвестициями с учетом их запаздывающего эффекта. Ограничением исследования является зависимость 
от качества официальной статистики; перспективным направлением будущих работ является включение 
в модель качественных институциональных и социокультурных показателей.
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Введение
Актуальность исследования детерминант 

валового регионального продукта (ВРП) об-
условлена сохраняющейся и углубляющейся 
пространственной дифференциацией субъек-
тов Российской Федерации. Несмотря на об-
ширный массив научных работ, посвященных 
анализу факторов экономического роста, сохра-
няется потребность в разработке комплексных 
подходов, способных учесть многогранность 
и нелинейность взаимосвязей, определяющих 
развитие регионов. Как показал обзор литера-
туры, современная наука выделяет широкий 
спектр ключевых детерминант — от экономи-
ческих и инвестиционных до демографических 
и институциональных. Однако традиционные 
эконометрические методы, доминирующие 
в большинстве исследований, зачастую ока-
зываются не в состоянии полноценно выявить 
сложные нелинейные зависимости, временны́е 
лаги и синергетические эффекты между фак-
торами. Таким образом, возникает очевидный 
научный пробел, связанный с необходимостью 
применения более совершенного методологиче-
ского аппарата, который позволил бы не только 
ранжировать факторы по степени их влияния, 
но и раскрыть комплексный характер их взаи-
модействия в рамках единой системы.

Цель данного исследования — выявление и ком-
плексный анализ ключевых детерминант ВРП 
на душу населения в российских регионах с при-
менением передовых методов машинного обуче-
ния для преодоления ограничений классических 
подходов. В соответствии с поставленной целью 
были сформулированы следующие гипотезы.

1.	 Наиболее значимое влияние на уровень 
ВРП оказывают не текущие, а лагированные зна-
чения экономических показателей, отражающие 
кумулятивный эффект от их воздействия.

2.	 Взаимодействие между факторами (синер-
гия) играет не менее важную роль, чем их инди-
видуальное влияние.

3.	 Использование производных признаков 
(лаги, скользящие средние) существенно по-
вышает объяснительную способность модели 
по сравнению с использованием только исход-
ных показателей, что позволяет уловить дина-
мические тренды и запаздывающие эффекты.

Для достижения поставленной цели в исследо-
вании применяется ансамбль алгоритмов машин-
ного обучения с последующей интерпретацией 
результатов методами SHAP-анализа для оценки 
вклада каждого признака и расчета коэффици-
ентов эластичности. Эмпирическая база иссле-
дования включает данные по российским реги-
онам за 2013–2023 гг., что позволяет обеспечить 
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репрезентативность выводов и сформулировать 
практические рекомендации для органов регио-
нального управления, направленные на стимули-
рование устойчивого экономического роста.

Обзор литературы

Обзор литературы выявил, что научное сооб-
щество выделяет несколько ключевых групп де-
терминант ВРП, анализ которых требует систем-
ного подхода.

Первостепенное внимание исследователи 
уделяют экономическим факторам. В качестве 
отправной точки рассматривается исходный уро-
вень дохода региона, который определяет траек-
тории его роста (Dahana et al., 2024). Этот тезис 
подтверждается различиями в динамике реги-
онов с неодинаковым начальным ВВП на душу 
населения. Особый интерес в данном контексте 
представляет теория конвергенции, предпола-
гающая постепенное выравнивание экономиче-
ских позиций территорий (Дубовик и др., 2022).

Помимо базовых экономических показателей, 
существенное значение имеют инвестиционные 
потоки (Алленых и др., 2023). Многочисленные 
работы демонстрируют положительное влия-
ние прямых иностранных инвестиций (ПИИ) 
на региональный рост через трансфер техноло-
гий, создание рабочих мест и увеличение про-
изводственного потенциала (Dahana et al., 2024; 
Nguyen et al., 2021; Setyowati, 2023; Masud, 2022). 
Однако эмпирические данные не всегда одно-
значны: в ряде случаев связь между ПИИ и ВРП 
не подтверждается (Darma, 2019; Feriyanto et al., 
2019). Альтернативным направлением являются 
внутренние инвестиции, статистически значимая 
роль которых доказана в работах (Dahana et al., 
2024; Feriyanto et al., 2019; Istiqomah et al., 2019). 
Таким образом, повышение инвестиционной 
привлекательности регионов остается стратеги-
ческой задачей для органов власти (Masud, 2022).

Особый сегмент инвестиционной полити-
ки связан с государственными вложениями. 
Стратегические инфраструктурные проекты и фор-
мирование капитала через государственные кана-
лы, как показано в исследованиях (Darma, 2019; 
Bunga/Sunarti et al., 2024; Mose, 2021), закладывают 
основу для устойчивого развития регионов.

Важным элементом экономической системы 
является банковский сектор. Доступность кре-
дитов и эффективность финансовых институтов 
оказывают мультипликативный эффект на эко-
номику как на макроуровне (Murrar et al., 2024; 
Shafrullah et al., 2024), так и в региональном раз-
резе (Batischeva et al., 2018; Bakeev et al., 2020). 
Расширение возможностей для бизнеса и пред-
принимательства через финансовую инклюзию 
напрямую стимулирует производственный по-
тенциал территорий.

Структурные особенности экономики также 
выступают значимым фактором. Регионы с до-
минированием высокотехнологичных секторов, 
как правило, демонстрируют более высокие по-
казатели ВРП (Pires et al., 2015; Дубовик и др., 
2022). Инновационный ракурс этой проблемы 
раскрыт в работе А. В. Кудрова (2023), где эконо-
мическая сложность (например, в электронике 
и машиностроении) прямо коррелирует с ростом 
ВРП после достижения порогового уровня разви-
тия. Дополняя данный вывод, Hui (2024) подчер-
кивает важность модернизации традиционных 
отраслей для регионального прогресса.

Важную роль в формировании инноваци-
онного климата играет коллаборация между 
государством, бизнесом и наукой, известная 
как модель «тройной спирали» (Бондаренко 
и др., 2018). Кроме того, для российской действи-
тельности особую актуальность приобретает це-
левое управление инновационным развитием, 
направленное на снижение усиливающейся по-
ляризации регионов (Чередниченко и др., 2020). 

Важным макроэкономическим вызовом оста-
ется инфляция. Несмотря на дискуссии о ее не-
однозначном влиянии (Ruzima, 2016), большин-
ство исследователей отмечают ее негативное 
воздействие на экономический рост как на на-
циональном (Shafrullah et al., 2024), так и на ре-
гиональном уровнях (Darma, 2019). Высокая ин-
фляция подрывает покупательную способность, 
усиливает неопределенность и сдерживает дол-
госрочные инвестиции. К аналогичным послед-
ствиям могут приводить кризисные явления, чье 
воздействие варьируется в зависимости от реги-
ональных условий (Webber et al., 2018).

Следующий пласт детерминант связан с де-
мографией. Качество человеческого капитала, 
включая уровень образования и профессиональ-
ные навыки, напрямую влияет на производи-
тельность и инновационный потенциал регио-
нов (Xu, 2023; Жиряева, Дмитриев, 2022; Vladyka 
et al., 2020; Акбердина и др., 2022). Ключевым 
демографическим индикатором выступает доля 
населения среднего возраста — наиболее про-
дуктивного сегмента, обеспечивающего ста-
бильность трудовых ресурсов (Thanh et al., 2024; 
Srebnijs et al., 2019; Maestas et al., 2023; Жуков 
и др., 2018). Парадоксально, но рост общей чис-
ленности населения может иметь негативную 
корреляцию с ВРП на душу населения, как пока-
зано на примере Португалии (Pires et al., 2015; 
Bado et al., 2023), что подчеркивает важность 
сбалансированного управления ресурсами. 
Дифференциация воздействия демографиче-
ских тенденций в странах с разным уровнем 
развития, выявленная Cayssials et al. (2024), акту-
ализирует необходимость контекстноориенти-
рованной политики.
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Следующим ключевым аспектом выступают 
инфраструктура и технологии. Надежное энер-
госнабжение, как демонстрируют исследования 
в Кении и Португалии (Mose, 2021; Pires et al., 
2015), является базисом для промышленного 
роста и современной экономической деятель-
ности. Инновационная активность, в свою оче-
редь, определяет конкурентные преимущества 
регионов: высокотехнологичные сектора сти-
мулируют рост, тогда как низкотехнологичные 
его замедляют (Pyo & Choi, 2025). Интеграция 
образования в региональные инновационные 
системы, как доказано для России (Rodionov & 
Velichenkova, 2020), служит катализатором тех-
нологического прогресса.

Пространственные характеристики также 
играют роль. Урбанизация, особенно концен-
трация экономической активности в столич-
ных регионах, создает синергетический эффект 
для роста (Gross & Ouyang, 2020).

Завершающим блоком рассматриваются 
институциональные детерминанты. Качество 
управления, по данным кенийских исследова-
ний (Mose, 2021), снижает транзакционные из-
держки и повышает эффективность распреде-
ления ресурсов. 

Таким образом, синтез российских и зару-
бежных исследований подчеркивает много-
образие факторов, воздействующих на ВРП. 
Комплексный анализ этих детерминант в рамках 
единого исследования позволит не только выя-
вить их относительную значимость, но и сфор-
мулировать контекстнозависимые рекоменда-
ции для региональной политики.

Данные и методы исследования

Эмпирическая база исследования охватыва-
ет данные по 85 российским регионам за 2013–
2023 гг., где зависимой переменной выступает 
ВРП на душу населения (руб.), выступающий 
ключевым измерителем уровня экономическо-
го развития территории. Донецкая и Луганская 
народные республики, а также Запорожская 
и Херсонская области в рамках данного исследо-
вания были полностью исключены из эмпириче-
ской базы ввиду отсутствия необходимой стати-
стической информации за все рассматриваемые 
в исследовании годы. 

Для прогнозирования динамики ВРП был ото-
бран широкий спектр объясняющих перемен-
ных, которые были сгруппированы в несколько 
тематических блоков. В блок трудовых ресурсов 
и доходов населения вошли: среднегодовая чис-
ленность занятых в экономике (тыс. чел.), средне-
месячная номинальная начисленная заработная 
плата работников организаций (руб.) и средне-
месячные денежные доходы на душу населения 
(руб.). Инвестиционный климат и внешнеэконо-

мическая активность были измерены с помощью 
индекса потребительских цен (%), поступлений 
от иностранных государств и международных 
организаций (млн руб.), инвестиций в основ-
ной капитал (млн руб.) и прямых иностранных 
инвестиций на душу населения (руб.). Наконец, 
производственно-промышленный потенциал 
регионов был измерен через объем добычи по-
лезных ископаемых (млн руб.), стоимость основ-
ных фондов на конец года (млрд руб.) и оборот 
розничной торговли (млн руб.).

Все показатели, отображающие абсолютные 
показатели для региона в целом, далее преобра-
зованы в приведенный вид: при моделировании 
использованы данные на душу населения. 

Критически важным этапом подготовки 
данных стало создание производных призна-
ков, позволяющих уловить временны́е лаги 
и динамические тренды в воздействии факто-
ров на экономический рост. Для каждой из ис-
ходных переменных были рассчитаны значения 
с лагами в один и два года, а также скользящие 
средние за три периода. Этот подход позволил 
трансформировать исходный набор из 10 пере-
менных в расширенную матрицу из 40 призна-
ков, что значительно повысило объяснительную 
способность модели. Кроме того, для исследо-
вания влияния пространственных и временных 
факторов в модель включены дамми-перемен-
ные по регионам и по годам. Использование та-
кого внушительного объема независимых пере-
менных представляется возможным благодаря 
моделям машинного обучения. 

Широкий охват переменных позволяет учесть 
максимум возможных детерминант ВРП, мини-
мизируя риск пропуска значимых факторов. 

Следует отметить, что методы машинного 
обучения, демонстрируя высокую прогнозную 
силу, не решают проблему эндогенности, возни-
кающую при пропуске значимых переменных 
или наличии обратной причинно-следственной 
связи. Выявленные модели зависимости явля-
ются статистическими ассоциациями, чья кау-
зальная интерпретация требует дополнительной 
проверки и обоснования с привлечением эконо-
мической теории и иных методов.

Для минимизации риска избыточной сложно-
сти моделей применены два механизма: разде-
ление выборки на обучающую (655 наблюдений) 
и тестовую (280 наблюдений); кросс-валидация 
(10 наборов данных), гарантирующая репрезен-
тативность оценки качества моделей.

Итак, обратимся к построенным ансамбле-
вым моделям машинного обучения. Таблица 1 
демонстрирует названия моделей и их коэффи-
циенты детерминации (R2). Сортировка произве-
дена по принципу убывания скорректированно-
го коэффициента детерминации. 



101И. Р. Бадыкова

Экономика региона, Т. 22, вып 1 (2026)

В рамках данного исследования рассмотрены: 
1)	 два алгоритма усреднения, основанных 

на рандомизированных деревьях решений: ал-
горитм Random Forest Regressor и метод Extra 
Trees Regressor. Оценивание простых моделей 
внутри ансамблевых в рамках данных моделей 
осуществляется параллельно;

2)	 четыре алгоритма бустинга, в основе ко-
торого лежит идея последовательного построе-
ния моделей, когда каждая последующая из них 
нацелена на уменьшение ошибок предыдущих: 
Extreme Gradient Boosting, Gradient Boosting 
Regressor, AdaBoost Regressor и Light Gradient 
Boosting Machine. 

Лучшие результаты показала модель Light 
Gradient Boosting Machine, коэффициент детер-
минации которой в рамках использования ме-
ханизма кросс-валидации составил 0,73. Таким 
образом, в рамках дальнейшего исследования 
был применен алгоритм градиентного бустинга, 
который обладает доказанной эффективностью 
в работе с гетерогенными данными, содержа-

щими категориальные признаки и пропущенные 
значения, и способен выявлять сложные нели-
нейные взаимосвязи. Для интерпретации ре-
зультатов модели и оценки вклада каждого при-
знака в итоговый прогноз, а также выявления 
взаимодействия между признаками, использо-
вался метод SHAP (SHapley Additive exPlanations), 
основанный на кооперативной теории игр и обе-
спечивающий строгую математическую интер-
претацию предсказаний любого алгоритма ма-
шинного обучения. Для углубленного анализа 
экономического содержания выявленных зависи-
мостей были дополнительно рассчитаны коэффи-
циенты эластичности, отражающие процентное 
изменение целевой переменной при изменении 
фактора на один процент. Валидация модели про-
водилась с учетом временной структуры данных, 
а ее качество подтвердилось достаточно высоким 
значением метрики R². Таким образом, комби-
нация современных методов машинного обуче-
ния с принципами эконометрического анализа 
позволила обеспечить как высокую прогнозную 
точность, так и содержательную интерпретацию 
полученных результатов.

Результаты

Применение ансамблевых методов машин-
ного обучения, в частности алгоритма Light 
Gradient Boosting Machine, продемонстрировало 
высокую прогнозную силу (R² = 0,73) при анализе 
детерминант ВРП на душу населения. Результаты 
SHAP-анализа (рис. 1) выявили четкую иерархию 
значимости факторов, что позволяет не только 
ранжировать их по силе влияния, но и дает глу-
бокое содержательное понимание механизмов 
регионального экономического роста.

Таблица 1
Построенные модели и метрики их качества

Table 1
Models and their performance metrics

Model R2

Light Gradient Boosting Machine 0,7345
Extra Trees Regressor 0,6782
Extreme Gradient Boosting 0,6453
Gradient Boosting Regressor 0,6345
Random Forest Regressor 0,6177
AdaBoost Regressor 0,3589

Источник: расчеты произведены автором с использованием 
языка программирования Python.

Рис. 1. SHAP-значения для модели Light Gradient Boosting Machine  
(источник: графики построены автором с использованием языка программирования Python)

Fig. 1. SHAP values for the Light Gradient Boosting Machine model  
(Source: author’s calculations in Python)
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Ключевым выводом является абсолют-
ное доминирование показателей, связанных 
с доходами населения. Как исходный показатель 
«Зарплата», так и, что особенно важно, его про-
изводная — «скользящее среднее за три года» 
(Зарплата_rolling_mean_3) заняли первые пози-
ции в рейтинге важности по SHAP. Это указы-
вает на то, что не разовое значение заработной 
платы, а устойчивый и долгосрочный рост дохо-
дов населения является мощнейшим драйвером 
экономического развития через стимулирова-
ние потребительского спроса и увеличение на-
логовой базы. Данный результат перекликается 
с теорией человеческого капитала, представлен-
ной в литературном обзоре (Vladyka et al., 2020; 
Акбердина и др., 2022), и подчеркивает, что ин-
вестиции в благосостояние граждан являются 
не социальной нагрузкой, а фундаментальным 
инвестиционным ресурсом.

В качестве второго критически важного блока 
факторов подтвердилась инвестиционная актив-
ность. Прямые иностранные инвестиции (ПИИ), 
особенно их лагированные значения и скользя-
щие средние, показали высокую значимость. Это 
полностью согласуется с выводами многочислен-
ных исследований (Dahana et al., 2024; Nguyen et 
al., 2021), которые отмечают кумулятивный и за-
паздывающий эффект от иностранных капита-
ловложений, связанный со временем, необходи-
мым для внедрения технологий, создания новых 
производств и их выхода на полную мощность. 
Высокие коэффициенты эластичности для ПИИ 
(рис. 2) (порядка 0,02–0,04) свидетельствуют 
о том, что увеличение объема иностранных ин-

вестиций на 1 % ведет к росту ВРП на душу на-
селения на 0,02–0,04 %, подтверждая их роль 
как значимого фактора роста. Однако наиболь-
шее значение эластичности продемонстрирова-
ла скользящая средняя заработной платы (0,124), 
что подчеркивает ее исключительную роль: уве-
личение данного показателя на 1 % приводит к ро-
сту ВРП на душу населения более чем на 0,12 %. 
Это делает политику стимулирования доходов на-
селения наиболее эффективным инструментом 
регионального развития с точки зрения отдачи. 
Эластичность таких факторов, как добыча полез-
ных ископаемых и стоимость основных фондов 
оказалась ожидаемо положительной, но суще-
ственно более низкой (0,02–0,03), что указывает 
на их важную, но вспомогательную роль в форми-
ровании экономического роста.

Результаты убедительно подтверждают все 
три выдвинутые гипотезы исследования. Во-
первых, гипотеза о преобладающем влиянии ла-
гированных значений над текущими получила 
яркое выражение: в топ-10 самых важных при-
знаков вошли семь производных переменных 
(лаги и скользящие средние для зарплаты, ПИИ 
и добычи полезных ископаемых). Это доказы-
вает, что экономический рост является инерци-
онным процессом, определяемым накопленным 
эффектом от действий, предпринятых в преды-
дущие периоды.

Важно отметить, что включенные в модель 
дамми-переменные, фиксирующие времен-
ны́е периоды и региональную принадлежность, 
не оказали существенного влияния на прогноз 
и не вошли в число значимых предикторов. 

Рис. 2. Коэффициенты эластичности топ-10 признаков  
(источник: графики построены автором с использованием языка программирования Python)

Fig. 2. Elasticity coefficients of the top 10 features (Source: author’s calculations in Python)
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Этот результат имеет важное методологическое 
и содержательное значение. С одной стороны, 
он свидетельствует о том, что введенные в мо-
дель производные признаки (лаги и скользящие 
средние) успешно захватили основную часть 
временной вариации данных, а включенные 
экономические показатели адекватно объясня-
ют межрегиональные различия. С другой сто-
роны, это указывает на универсальность выяв-
ленных взаимосвязей: основные детерминанты 
роста (доходы населения, инвестиции) демон-
стрируют устойчивое и предсказуемое влияние 
на ВРП для всех регионов и временных перио-
дов, что усиливает надежность полученных вы-
водов и их применимость для выработки обще-
региональной политики.

Во-вторых, анализ взаимодействий между 
признаками (рис. 3) выявил наличие сильных 
синергетических эффектов, что подтвержда-
ет вторую гипотезу. Наиболее мощное взаи-
модействие наблюдается между скользящими 
средними заработной платы и доходов насе-
ления (interaction strength ~ 3730). Помимо того, 

что доходы населения формируются в большей 
части за счет заработной платы, это может ука-
зывать на взаимное усиление их воздействия: 
рост доходов стимулирует спрос и инвестиции, 
что, в свою очередь, ведет к дальнейшему росту 
заработной платы, создавая положительную об-
ратную связь и формируя кумулятивный при-
чинно-следственный контур. Значимая синер-
гия также обнаружена между показателями ПИИ 
и заработной платы (interaction strength ~ 2879).
Это позволяет предположить, что иностранные 
инвестиции создают высокопроизводительные 
рабочие места с высоким уровнем оплаты труда, 
которые, в свою очередь, повышают внутренний 
спрос, усиливая общий экономический эффект 
от самих инвестиций.

В-третьих, гипотеза о принципиальной важ-
ности производных признаков подтверди-
лась. Расширенная матрица, включающая лаги 
и скользящие средние, позволила модели уло-
вить динамические тренды и повысить ее объ-
яснительную способность более чем на 20 % 
по сравнению с использованием только исход-

Рис. 3. Матрица взаимодействия признаков (SHAP-interactions)  
(источник: графики построены автором с использованием языка программирования Python)
Fig. 3. Feature interaction matrix (SHAP interactions) (Source: author’s calculations in Python)
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ных показателей, что доказывает методологиче-
скую состоятельность подхода.

Что касается других групп факторов, то показа-
тели добычи полезных ископаемых и стоимости 
основных фондов подтвердили свою ожидаемую 
значимость, особенно в лагированном виде. Это 
отражает ресурсную и инвестиционную составля-
ющие российской региональной экономики. 

Заключение 

Проведенное исследование позволяет сде-
лать ряд основополагающих выводов, имеющих 
как теоретическую, так и практическую цен-
ность для управления региональным развитием. 
Комплексное применение методов машинного 
обучения и последующая экономическая ин-
терпретация результатов позволили преодолеть 
ограничения традиционных эконометрических 
подходов и выявить сложные, нелинейные и ди-
намические взаимосвязи, определяющие эконо-
мический рост в регионах России.

Теоретическая значимость работы заключает-
ся в эмпирическом доказательстве того, что мо-
дель регионального роста в России носит ярко 
выраженный кумулятивный и инерционный 
характер, что согласуется с моделями экономи-
ческого роста с распределенными лагами (ADL) 
и теориями, подчеркивающими роль накоплен-
ного эффекта (path-dependence). Экономическое 
развитие сегодня в значительной степени опре-
деляется решениями, принятыми два-три года 
назад. Тот факт, что включение фиктивных пере-
менных времени и регионов не улучшило пред-
сказательную силу модели, является важным ин-
дикатором. Это позволяет сделать вывод о том, 
что выявленные экономические закономерности 
носят фундаментальный, а не конъюнктурный 
или сугубо локальный характер. Детерминанты 
роста, выявленные моделью, оказываются бо-
лее мощными, чем индивидуальные временны́е 

или специфические локальные эффекты, что го-
ворит об универсальности предложенной моде-
ли для анализа регионального развития.

С практической точки зрения, полученные 
результаты формируют четкую повестку для ор-
ганов государственной и региональной власти.

1.	 Приоритет доходов населения. Основной 
рекомендацией является смещение акцента 
в региональной политике в сторону мер, обеспе-
чивающих устойчивый рост реальных доходов 
и заработной платы. Универсальность выявлен-
ной зависимости (ее независимость от специ-
фики конкретного года или региона) позволяет 
говорить о необходимости сделать этот приори-
тет стержневым для всех субъектов Федерации.

2.	 Стратегическое управление инвестиция-
ми. Политика привлечения инвестиций долж-
на быть нацелена на долгосрочную перспекти-
ву с учетом их запаздывающего эффекта. То, 
что временные дамми-переменные не показали 
значимости, еще раз подчеркивает: ключевое 
значение имеют не общестрановые колебания 
деловой конъюнктуры в конкретный год, а нако-
пленный объем инвестиций и их качество.

3.	 Универсальность подходов. Отсутствие 
сильного влияния региональных дамми-пере-
менных позволяет сформулировать общие, базо-
вые принципы политики стимулирования роста, 
которые будут релевантны для подавляющего 
большинства регионов России, несмотря на их 
индивидуальные особенности. Это значительно 
упрощает задачу выработки тиражируемых мер 
и рекомендаций на федеральном уровне.

Все три гипотезы, сформулированные в ис-
следовании, нашли свое полное подтверждение. 
Это доказывает адекватность выбранного мето-
дологического аппарата и его высокую эффек-
тивность для анализа сложных экономических 
систем.
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